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Qu'est-ce qhu"exlemachine learning ?

- Apprendre un modeéle généralisant des données
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Intérets :

Prédire d’autres données
Comprendre et visualiser des données
Compresser des données




Classification

Classification : les données
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Entrées :
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- Longueur
de sépal

Largueur du sepal {cm)

L
=

Classification : le modele
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Regression

Régression
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Regression

Régression
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Données p Données Catégorie

Dimensions
des sépales

Apprentissage

Nouvelles . Estimation des
) eamma Modeéele .
entrées sorties
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Clustering

Estimated number of clusters: 3
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Reduction dexdimensions

Réduction de dimensions
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Reduction desdimensions

Réduction de dimensions
Iris dataset

Features :

* Sepal Length
* Sepal Width
 Petal Length
* Petal Width



Reduction

Features :

Sepal Length
Sepal Width
Petal Length
Petal Width

Petal width

exdimensions

Réduction de dimensions

Iris dataset

Petal length

Label :

Iris category



Features :

* Sepal Length
* Sepal Width
* Petal Length
* Petal Width
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Réduction de dimensions
Iris dataset

First three PCA directions
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Données

Apprentissage

Données g Modeéle Caractéristiques
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Caractéristiques :
) i Donnees
d’un utilisateur

Apprentissage
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Appreﬁtiss‘z?g‘?@ n supervisé
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Caractéristiques :
- Donnees
d’un iris

Apprentissage

Caractéristiques
Données g Modele Caractéristiques dans un plus
petit espace
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Apprentissage
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Les mode e‘s\supervisé
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Les mode e‘s\supervisé
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Les mode e‘s\supervisé
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Les mode e‘s\supervisé
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Les mode e‘s\supervisé
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- Les modeles
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Les mode e‘s\
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* . Exemplesdiassification
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Dimensions iris Visage
— Catégorie — Cible killer ?
Données financieres Musique
- Acheter / Vendre —> Titre de la musique
Images d’animaux
- Nom de I'animal




\Y [oYe (=) (=

f:R™ - R"
Longueur des pétales Plateau jeu de go
— Largeur des pétales — Probabilité de gagner
Températures de la journée Musique
- Température dans 1h —>Année de composition

Visages
- Age de la personne
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Coordonnées GPS Image
- Groupes d’amis — Séparation d’objets
Données Facebook
— Catégorie d’utilisateurs




-~ Exempl egr@dy@o N de dimensions %E}

Modeéle :
. IDMm n
e f R™ —> R Jeu de cartes
Donneées iris N _
e . — Caractéristiques du jeu
- Visualiser les données
de carte

Image de chiffre
— Données caractérisant
un chiffre

Vidéo
- Vidéo compressée



P\ace au code |

‘ Visualisation des iris
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Classificationy k-Nearest Neighbours
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Classifications k-Nearest Neighbours
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Classifications k=Nearest Neighbours L’E]Eﬂl




Classification : Support Vector Machine %BJ
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- P\ace au code !

‘ Classification des iris
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